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Sammanfattning

FI anvénder sa kallade stresstester for att analysera hur ogynnsamma
makroekonomiska scenarier kan paverka soliditeten i det svenska
banksystemet. En viktig komponent i sidana stresstester dr de kreditforluster
som bankerna kan drabbas av. I denna FI-analys beskriver vi den metod som FI
anviande for att skatta sddana kreditforluster i stabilitetsrapporten varen 2020
och som kan anvéndas for liknande &ndamal framover.

Vi skattar kreditforluster baserade pé historiska samband mellan kreditférluster
och makroekonomiska variabler under perioden 2007-2017. Ett viktigt mél
under utvecklingen av metoden har varit att kunna skatta kreditforluster for
viktiga regioner och olika lanekategorier. Det gor att stresstesten speglar de
regioner och segment dér en bank &r aktiv och att resultaten i form av totala
kreditforluster paverkas av hur en banks laneportfolj 4r sammansatt. Detta
underléttar analysen av kreditrisken, bade i den totala utlaningen och i olika
lanekategorier. Utifran bankernas riskexponeringar har vi valt regionerna
Sverige, 6vriga Norden, Baltikum och &vriga ldnder. Lanekategorierna &r
bolén, konsumtionslan, lan till sma och medelstora foretag, lan med sdkerhet i
kommersiella fastigheter samt lan till 6vriga foretag.

For att illustrera hur modellerna fungerar anvénder vi ett makroekonomiskt
scenario som togs fram under viren 2020. D4 upplevde Sverige en kraftig
ekonomisk nedging pa grund av coronapandemin och de atgarder som
myndigheterna vidtog for att stoppa virusspridningen.

Scenariot baseras pa att BNP faller kraftigt. Aven fastighetspriser samt andra
realekonomiska och finansiella variabler forindras negativt i scenariot. Over
scenariots tva ar skattar vi de totala kreditforlusterna till 2,4 procent av
storbankernas utlaning till allménheten. Betydande kreditforluster uppkommer
i samtliga lanekategorier. Men forlustkvoterna ar hogst for lan utan fastigheter
som sakerhet for bade hushall (konsumtionslan) och foretag. I vara skattningar
ar kreditforlusterna som andel av utlaningen storre &n forlusterna som uppkom
mellan 2008 och 2010, men betydligt mindre &n forlusterna under 90-
talskrisen.

Eftersom kriser intraffar séllan och dr av olika karaktér finns en betydande
grad av osdkerhet i denna typ av analyser. Resultaten bor dérfor tolkas med
forsiktighet och ska inte ses som prognoser.
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Stresstester av bankernas motstandskraft

Finansinspektionen (FI) anvander sa kallade stresstester for att
analysera hur ogynnsamma makroekonomiska scenarier kan paverka
soliditeten i det svenska banksystemet. Syftet med den hér Fl-analysen
ar att presentera en metod for att skatta kreditforluster i stressade
scenarier. | manga situationer ar kreditforluster den viktigaste
dimensionen i hur bankerna klarar en nedgang. Om reserveringarna
for kreditforluster 6kar kraftigt kan en annars lonsam bank ga med
forlust. Detta kan antingen direkt eller i forlangningen hota bankens
dverlevnad, och i forlangningen den finansiella stabiliteten.

For att battre kunna forsta resultaten och beddma bankernas
motstandskraft mot olika typer av stérningar maste vi kunna skatta
kreditforluster for enskilda regioner och lanekategorier.! Det innebir
att de olika delarna av bankernas balansrakningar paverkas pa olika
sétt beroende pa vilket scenario som anvénds. Vidare innebar det att
stresstesterna kan spegla de segment dér en bank &r aktiv, det vill sdga
att resultaten i form av totala kreditforluster paverkas av hur bankens
utldning ir fordelad mellan olika segment. Pa sa satt kan vi battre
analysera kreditrisken for bade utlaningen som helhet och for olika
delar av bankernas utlaning. Daremot kan inte metoden ta hansyn till
skillnader i kreditrisken for ett specifikt segment, varken mellan
banker eller 6ver tid.2

Fl-analysen borjar med att vi redogor for bankernas kreditrisker vid
utlaning och hur kreditriskerna hianger ithop med kreditforluster och
kapitalkrav. Vi beskriver darefter underliggande data och hur
modellerna for kreditforluster fungerar. Vi illustrerar sedan vara
modeller utifran scenariot som FI anvénde i stabilitetsrapporten véaren
2020 (FI, 2020Db) till foljd av spridningen av coronaviruset och
atgirder for att hantera pandemin. Slutligen diskuterar vi mojliga
utvecklingsomraden for att skatta kreditforluster vid stress.

Utldningens kreditrisk

Banker ger ut 1an under forutsittningen att inte alla kunder kommer att
klara av att betala rantor och amorteringar. De ar dérfor exponerade
mot kreditrisker. For att begréinsa kreditrisken vid utlning kan banken
kriva en sikerhet nér krediten ges, exempelvis i form av en fastighet.
Men vissa kreditforluster dr anda att forvénta och dessa kan ses som
en kostnad som ska tickas genom bankernas prissittning.® Kostnaden
uppstar i bankens resultatrikning genom reserveringar. Reserveringar
innebér att man bokfor férvantade forluster innan nagra slutliga
forluster ar realiserade. Bankerna raknar alltsd med att de inte kommer

1 Detta utvidgar den ansats som har anvants i ett tidigare samarbete mellan FI och Riksbanken
dar kreditférlusterna skattades pa aggregerad niva i stallet for i specifika lanekategorier. Se
IMF (2017).

2 Se Aranki med flera (2020) for en metod som anvander data p& laneniva tillsammans med

information om motparternas finansiella stalining.
3 Den forvantade forlusten (EL) &r ofta formellt uppdelad som
EL = EAD = PD = LGD
dar EAD ar exponeringen vid fallissemang, PD &r sannolikheten for fallissemang och LGD &r

forlusten givet fallissemang (uttryckt som en andel). Det skiljer sig fran osakra 1&n som kallas
kreditforlustavsattningar for nedskrivningar.
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att fa tillbaka en viss andel av varje 1an. De tar hojd for detta direkt i
resultatrakningen genom att bokfora forvantade kreditforluster och pa
balansrakningen genom att skriva ner vardet pa tillgangarna. Ju hogre
kreditrisk desto hogre reserveringar och dirmed kreditforluster.

Da och da blir kreditforlusterna ovéntat stora. Det intréffar oftast nir
den ekonomiska utvecklingen dr simre &n véntat, till exempel under
allvarliga konjunkturnedgangar eller finansiella kriser. Ett exempel pa
en sddan allvarlig konjunkturnedgéng &r den svenska krisen i borjan
av 90-talet. Stora kreditforluster kan hota enskilda bankers solvens
men dven stabiliteten i det finansiella systemet som helhet, antingen i
forlangningen eller direkt om en bank &r systemviktig. For att detta
inte ska intriffa finns krav pa hur mycket kapital bankerna ska ha.
Kapitalet ska ricka for att bankerna ska kunna tacka dven ovintade
forluster utan att deras dverlevnad eller funktionerna de utfor i
samhéllsekonomin hotas.

Kapitalkrav uttrycks oftast i procent av riskvdgda exponeringsbelopp
(pa engelska Risk Exposure Amount, REA). REA for ett 14n ar nigot
forenklat lanets storlek génger en riskvikt som ska spegla kreditrisken
1 exponeringen. Ju hogre kreditrisk desto hogre riskvikt. Riskvikterna
berdknas antingen utifrn en schablonmetod eller genom en intern
riskklassificeringsmetod (internmetoden). Banker som anvénder
internmetoden kan anvénda sina egna data over kreditforluster for att
skatta vissa parametrar i en riskviktsformel som bestims av
regelverket. For att anvdnda internmetoden krévs ett sarskilt tillstdnd
fran FI, och bankernas interna modeller granskas i den 16pande
tillsynen. Tvé av de viktigaste parametrarna som de interna
modellerna skattar dr sannolikheten for fallissemang (PD) och forlust
givet fallissemang (LGD).*

Kreditrisken i lanen péverkar alltsd bade hur stora kreditforlusterna
forvéntas bli och riskvikterna, och ddrmed storleken pé kapitalkraven.
Men for att forhindra variationer i kapitalkraven over tid ska
riskvikterna vara stabila 6ver konjunkturcykler. De PD-vdrden som
anvénds for att berdkna riskvikter ska darfor vara si kallade through-
the-cycle (TTC). Det innebér att de ska spegla den genomsnittliga
kreditviirdigheten® i ett troligt intervall av variationer, inklusive
allvarliga nedgangar.® De LGD-virden som anvinds vid beréikningen
ska vara nedgéngsjusterade. Det innebér att de ska vara representativa
for situationer med kraftigt forsimrade sikerhetsviarden, exempelvis
fastighetspriser.

Efter den globala finanskrisen uppmérksammades problem med hur
bankerna redovisade sina kreditforluster och bland annat G20
efterlyste bittre redovisningsstandarder.” Som svar pé detta

4 PD &r den engelska forkortningen for Probability of Default. LGD &r den engelska
forkortningen for Loss Given Default. Banker som anvander internmetoden skattar PD sjalva.
Anvander bankerna i stéllet en avancerad internmetod sa tillats de skatta dven LGD sjélva.

5 Med kreditvardighet menar vi formaga att betala réantor och amorteringar.

6 PD-varden som &r through the cycle skiljer sig fran ett sa kallat point in time (PIT), vilket
speglar den aktuella sannolikheten for fallissemang vid varije tillfalle.

7 G20 ar ett internationellt samarbetsforum dér varldens 20 storsta ekonomier ar
representerade. G20, Declaration on strengthening the financial system, London den 2 april
20009.
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publicerade det globala organet International Accounting Standards
Board (IASB) den slutliga versionen av redovisningsstandarden IFRS
9 under sommaren 2014. Den nya standarden trddde i kraft den 1
januari 2018.8

IFRS 9

Den nya standarden innehéller bland annat en ny metod for att redovisa
kreditforluster. | den nya standarden baseras redovisningen av kreditférluster pa
framatblickande forvantan om forluster. | den tidigare standarden (IAS 39)
redovisades kreditforluster nar det fanns klara bevis for att en forlust skulle uppsta.

Kreditforlustreserveringar enligt IFRS 9, baseras pa klassificering av krediter i tre
steg:

. Steg 1 —lan utan vasentlig 6kning av kreditrisken sedan forsta
redovisningstillféllet. Reserveringen beraknas med den férvantade
kreditforlusten under en ettarsperiod.

e  Steg 2 —lan med vasentligt 6kad kreditrisk sedan forsta
redovisningstillféllet. Reserveringen beréknas utifran de férvantade
kreditforlusterna for lanets aterstaende livstid.

e  Steg 3—lan som har fallerat. Reserveringen berdknas med den
forvantade forlusten for lanets aterstaende livstid.

Medan berakningsmetoden skiljer sig mellan steg 1 och steg 2, sa ar det bara
forandringen i storleken pa den férvantade forlusten som skiljer nér en exponering
omklassificeras fran steg 2 till steg 3. Bankerna gor foljaktligen reserveringar for
samtliga lan. Kreditforluster under en given tidsperiod aterspeglar darmed
forandringar i totala reserveringar och konstaterade férluster som brukar bendmnas
avskrivningar.

En viktig del i den nya standarden &r ocksa att reserveringar ska ta hansyn till
makroekonomiska utsikter. En férvantad konjunkturnedgang bor alltsa leda till att
kreditforluster uppkommer tidigare nar reserveringarna 6kar. Darmed paverkas
bankens finansiella stéllning av en ekonomisk nedgang tidigare &n under
féregaende redovisningsstandard. Men tidpunkten for nar kreditfrlusterna
uppkommer i en konjunkturnedgéng beror pa hur kansliga bankernas
reserveringsmodeller ar for det makroekonomiska laget.

Sammanfattningsvis leder en svarartad ekonomisk nedgéng till att
kreditrisken i bankernas utldning okar. Det leder i sin tur till 6kade
kreditforluster, antingen genom att aterbetalningsformagan forsamras
for bankens kunder, att sikerheterna som har getts for lanen faller i
vérde eller en kombination av bada. Inforandet av
redovisningsstandarden IFRS 9 innebér att forlusterna uppkommer
tidigare i ett stressat scenario &n under IAS 39. De totala forlusterna

8 IFRS ar ett internationellt regelverk som tar fram redovisningsstandarder. International
Accounting Standards Board (2018) innehaller en mer detaljerad beskrivning av IFRS 9.
Formeln varierar ndgot beroende p& exponeringskategori.
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kan dock i princip forbli oforédndrade. Det senare géller under
forutséttning att horisonten for det stressade scenariot &r tillricklig
lang sa att den 6kade kreditrisken har hunnit materialiserats i
kreditforluster, och att befarade kreditférluster som inte realiseras har
hunnit visa upp en hogre kreditvardighet sé att reserveringar aterfors
till steg 1.

En metod for att skatta kreditforluster

I det hér avsnittet beskriver vi den metod vi har utvecklat for att skatta
hur bankernas kreditforluster kan utvecklas i stressade
makroekonomiska scenarier. Den totala effekten av en fordndrad
kreditrisk i bankernas kapitalrelationer ges bade av effekten pa
bankernas kapital (genom att kreditrisk realiserats till kreditforluster,
som diskuteras hér) och effekten pa REA (genom eventuella
forandringar av bankernas konjunkturjusterade kreditriskparametrar).
Véar metod omfattar inte utlaning till andra finansiella institut eller
stater.? Vara modeller skattas med data for storbankerna
Handelsbanken, Nordea, SEB och Swedbank.'® Men nar vi tillampar
scenariot pa modellerna gor vi det for de tre svenska storbankerna
Handelsbanken, SEB och Swedbank och visar deras ssmmantagna
resultat. Nésta avsnitt sammanfattar underliggande data och dess
segmentering.

DATA OCH SEGMENTERING

Niér vi har utvecklat var modell har det varit viktigt att kunna
analysera kreditforluster i olika regioner och for olika lanekategorier.
Detta eftersom det gor det lattare att analysera kreditrisken pa djupet
och mer precist, men ocksa for att det underlattar jamforelser med
bankernas egna stresstester eller andra organisationers stresstester som
utfors eller presenteras pa portfoljniva. Det majliggor ocksa en mer
detaljerad analys av sambandet mellan kreditférluster och
utvecklingen av REA under stress.

Genom att analysera olika regioner kan vi battre fanga upp regionala
skillnader i makroekonomiska forlopp och dess samband med
forluster. Till exempel forenklar det analysen om en sérskild region
drabbas hardare an andra i ett scenario. Aven om kansligheten i
modellen for ett givet utfall kommer vara densamma mellan regioner,
sa kan vi justera for bestaende skillnader i risknivaer mellan olika
regioner. Vi har utgatt fran de ldnder dir bankerna har storst
exponeringar och organiserat data i fyra regioner: Sverige, Ovriga
Norden, Baltikum och évriga lander.!!

Genom att analysera olika lanekategorier inom regionerna kan vi
battre fanga upp skillnader i risker mellan olika typer av utlaning och
hur de relaterar till makroekonomin. Till exempel kan
kreditvardigheten i bolaneportfoljer vara mer beroende av

9 Dessa benamns vanligtvis som institut- och statsskuldsexponeringar. De exponeringarna
utgor i genomsnitt drygt en femtedel av de svenska storbankernas totala exponeringar.

10 Vi anvander data pa konsoliderad niva. Nordea ingdr eftersom det var en svensk bank under
skattningsperioden och fortfarande ar en systemviktig bank for det svenska finansiella
systemet.

11 Norden omfattar Danmark, Finland och Norge (och utesluter Island). Baltikum omfattar
Estland, Lettland och Litauen. Ovriga lander omfattar 6vriga stérre lander dér svenska banker
har stora exponeringar: Tyskland, Ryssland och Storbritannien.
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Tabell 1. Andel av aggregerad utlaning per utvecklingen for bostadspriser och arbetsmarknaden an utlaningen till
lanekategori, fiarde kvartalet 2019 stora foretag. Forutom den relativa kénsligheten for olika typer av
Procent av exponeringar - - Q - -9 o

Sverige Ovriga Norden Baltikum Ovriga lander Summa ekonomISk UtveCkllng kan OCksa den underllggoande nlvan pa‘

o - : 2 2 “ kreditrisken skilja sig mellan olika typer av utlaning. Om en bank har
cRe 1 5 1 4 2 en stor andel exponeringar i portfoljer med hogre kreditrisk paverkar
SME 2 1 0 0 4 ] - P o

Ovrigatoretag| 8 5 2 z 2 det vara skattningar for storleken pa de stressade totala
Summa & e : = = kreditforlusterna.

Kalla: FI. . . . .
Anm. Avser genomsnitt for de tre svenska storbankerna. For varje region anvénder vi fem lanekategorier (sektorer): tre for

exponeringar mot icke-finansiella foretag och tva for exponeringar
mot hushall.

Kategorierna for foretagslan ar: 1&n mot sékerhet i kommersiella
fastigheter (Commercial Real Estate, CRE)'2, 14n till sm& och
medelstora foretag utan sékerhet i kommersiella fastigheter (Small and
Medium-sized Enterprises, SME), och lan till 6vriga foretag,
huvudsakligen stora foretag utan sékerhet i kommersiella fastigheter.

De tvé olika kategorierna for utlaning till hushall &r bolan och
konsumtionslan. Konsumtionslén definierar vi som alla 14n till hushéll
som dr utan sdkerhet i fastigheter, till exempel blancolan, revolverande
krediter men ocksé 1&n mot sékerhet i andra tillgingar 4n fastigheter.
Svenska bolan var 2019 det storsta segmentet med 36 procent av
bankernas utlning (se tabell 1). Lanekategoriernas andel av den totala
utldningen varierar mellan bankerna. Till exempel hade banken med
storst andel svenska bolén 50 procent av sin utlaning mot det
segmentet, medan banken med minst andel hade 26 procent.

Vi har valt dessa lanekategorier och regioner utifran bade relevans och
datatillgidnglighet. Med relevans menar vi exempelvis hur
kreditvardigheten i1 lanekategorierna samvarierar med olika
makroekonomiska variabler. Till exempel har vi tva olika
lanekategorier for hushall. Det gor att kreditforluster for bolén kan
paverkas mer av bostadspriser én kreditforlusterna for
konsumtionslan.

For att skatta kreditforluster anvédnder vi data fran tva huvudsakliga
kéllor: det standardiserade regelverket for finansiell rapportering
(Financial reporting framework, Finrep) for aren 2014-2017 och en
undersdkning av bankerna som FI har gjort och som géller dren 2007—
2013.12

Finrep har uppgifter om bankernas utlaning for varje sektor i varje
land pa kvartalsbasis. Dessa data innehaller ocksé information om
ackumulerade reserveringar i samma dimensioner. Data fran

12 Detta skiljer sig at fran den vanliga definitionen av kommersiella fastigheter som foretag
inom fastighetsinvesteringar och utvecklingssektorn.

13 Fl:s undersokningsdata for arliga kreditforluster fran de tre svenska storbankerna och
Nordea spanner dver perioden 2007—2011 for tre av bankerna och 2007-2013 fér en av
bankerna. Skillnaden i forlustkvoter mellan regioner och l&nekategorier for 2012—-2013 for den
banken anvands for att tillskriva varden for de andra bankerna. Detta antagande driver inte
resultaten, eftersom kreditforlusterna var laga under dessa ar och aren omedelbart fore och
efter. For Finrep dverlappar féretagssegmenten lan till sma och medelstora féretag och lan
mot sékerhet i kommersiella fastigheter. Men vi bedomer att resultaten inte paverkas pa ett
avgorande satt av detta. Informationen fran undersokningen, dar det inte sker nagon
Overlappning, innehaller storst variation i kreditforlustnivaer samtidigt som tidsperioden
inkluderar finanskrisen och dérmed paverkar skattningarna mest.
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undersokningen som FI utforde omfattar exponeringar och
kreditforlustnivaer i ungefar samma ldnder och sektorer som Finrep,
men miter dessa arligen i stéllet for kvartalsvis.*

For data fran Finrep berdknar vi en véletablerad proxyvariabel for
kreditforluster.’® Vi definierar denna proxy som fordndringen av
ackumulerade reserveringar de senaste fyra kvartalen delat pa fyra
kvartals glidande medelvirde for exponeringarna. Fér 2007-2013
anvénder vi uppgifter om kreditforlustniva direkt.'6

KREDITFORLUSTMODELLER

For att systematiskt fanga upp sambandet mellan makroekonomiska
variabler och bankernas kreditforluster skattar vi en ekvation for varje
lanekategori (exempelvis Smd och medelstora foretag).r” 1 varje
ekvation anvénder vi de fyra bankernas volymviktade
kreditforlustkvoter per region och kvartal '8

Vi aggregerar kreditforlusterna 6ver bankerna av tva anledningar. For
det forsta begrinsar det betydelsen av historiska kreditférluster for
enskilda banker. Till exempel behover storre forluster for en specifik
bank under finanskrisen inte betyda att kreditrisken &r hogre for den
banken tio &r senare. Eller att en bank som historiskt haft sma
kreditforluster har betydligt lagre kreditrisk dven i dag och aldrig
kommer att uppleva stora kreditforluster.

For det andra gor de aggregerade kreditforlusterna att skattningarna
blir mer kénsliga for varje segment, och dess underliggande relation
till makroekonomin, &n for bankspecifika forluster.

Vi anvénder samtliga regioner samtidigt i skattningarna for varje
lanekategori. Det gor vi for att utnyttja fler erfarenheter av
makroekonomiska utfall och kreditforluster én vad varje enskild
region har upplevt under perioden vi har data for. Det &r viktigt
eftersom syftet &r att berdkna kreditforluster i en svér och stressad
makroekonomisk och finansiell miljé. I flera regioner, déribland
Sverige, har en sadan situation inte intraffat under vér urvalsperiod.
Déremot tar vi hinsyn till systematiska regionala skillnader nér det
géller kreditrisker. Sddana skillnader kan till exempel uppsté pé grund
av att olika lander har olika konkurslagstiftning eller pa grund av
regionens ekonomiska utveckling. Exempelvis ger modellerna storre
forluster for utldning i Baltikum &n i Sverige, allt annat lika.

Vi viljer makroekonomiska forklaringsvariabler utifran tva kriterier.
For det forsta begrénsar vi variablerna till de som ofta ingar i stressade

14 | undersokningen tillhér Ryssland och Ukraina samma kategori som Baltikum. Ovriga lander
inkluderar alla lander och inte bara Tyskland och Storbritannien som stod fér merparten av
exponeringarna. Forluster for konsumtionslan rapporteras inte heller uppbrutet per land.

15 En proxyvariabel &r en variabel som férsoker uppskatta véardet pd en annan variabel som
inte gar att observera eller mata. Skillnaden mellan proxyn och de kreditfrluster som
redovisas i resultatrakningen &r bortskrivningar och atervinningar.

16 For denna period infogar vi de arliga datapunkterna for att generera kvartalsvisa
observationer.

17 Tekniska detaljer kring modellerna ges i bilaga 1.

18 Sadan dimensionalitet av data kallas ofta paneldata, eftersom bade tids- och
tvarsnittsdimensioner fangas.
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makroekonomiska scenarier, till exempel de som Europeiska
systemriskndmnden (ESRB) tar fram, for att kunna gora relevanta
jamforelser med hjilp av kreditforlustmodellerna.’® Det gor ocksa att
data dr tillgingligt for alla regioner, vilket inte hade varit fallet med
mer specifika variabler som &r beroende av datarapporteringen i den
specifika regionen. For det andra bestimmer vi oss for en slutlig
modell utifran statistisk signifikans och ekonomisk tolkning. Vi
forvantar oss till exempel att kreditforluster 6kar nér ekonomin
utvecklas daligt.?

De mest framtrddande variablerna i de olika ekvationerna &dr den arliga
forandringen i arbetslosheten och den arliga BNP-tillvixten. Historiskt
sett ar kreditforlusterna relativt 1aga for ett stort spann av ekonomiska
utfall, medan mycket storre forluster uppstar om den ekonomiska
utvecklingen ir tillrdckligt svag.?! Att kreditforluster inte ar linjart
relaterade till ekonomiska utfall gor modelleringen mer utmanande.
Det géller sdrskilt nédr den historik vi anvénder for att skatta
forlusterna, for de flesta regionerna inte innehaller ndgon period av
valdigt svag ekonomisk utveckling. Men for att beakta att forlusterna
tenderar att vara oproportionerligt stora for véldigt déliga ekonomiska
utfall inkluderar vi dven den kvadrerade foérdandringen av BNP i
modellerna, det vill sdga fordndringen av BNP multiplicerad med sig
sjélv. Utover arbetsloshet och BNP ingar ocksa variablerna
langfristiga rantor, den treariga fordndringen i relationen mellan den
privata sektorns totala skulder och BNP, samt fordndringen i
bostadspriser och priser pa kommersiella fastigheter i modellerna. Den
exakta kombinationen av variabler som anvinds for varje lanekategori
skiljer sig at (se tabell A1).

Ett viktigt antagande i metoden &r att kreditforlusterna i varje enskild
lanekategori paverkas pa samma sétt av forandringar i
makroekonomiska variabler oavsett region. Vi har ddremot fasta
skillnader i risknivin mellan de regioner som ingér i modellerna. De
skattade kreditforlusterna i varje lanekategori &r alltsé olika kénslig
for de makroekonomiska variablerna och varje region har olika stor
justering for fasta skillnader i riskniva.

Hur stora kreditforlustkvoterna blir i en lanekategori 1 ett givet
scenario beror dirmed dels pé vilken region exponeringarna finns i,
dels pa hur mycket kategorin paverkas av de makroekonomiska
variablerna.

Forutom Sverige innehaller regionerna flera lander och paverkas
déarfor av mer &n ett scenario. Det gor att forlusterna ocksa kan variera
mellan bankerna i en viss region. Det beror pd att skillnader i
landsexponeringarna inom regionerna gor att scenariot for en region
ser olika ut for olika banker.

Vi skapar ett regionspecifikt scenario for varje bank och lanekategori
baserat pa bankens exponering mellan linderna i den specifika
lanekategorin. Exempelvis har banker olika andelar av sin utléning till

19 Se till exempel ESRB (2018).

20 Darfor beaktar vi bara modeller dar exempelvis BNP ingar med ett minustecken i ekvationen.

21 Vad som ar tillrackligt ar svart att identifiera. Darfor Iater vi variabeln vara kvadrerad i stéllet
for att anvanda en indikatorvariabel. Svarigheten att precisera vad som &r en tillrackligt svag
makroekonomisk utveckling &r ocksa en anledning till att det &r férdelaktigt att anvanda data
fran flertalet lander s att modellen kan forlita sig pa fler erfarenheter &n den svenska.



Tabell 2. Scenario
Procent

Sverige Norden | Baltikum
Arbets- Bostads-
BNP 16shet priser CRE-priser BNP BNP
2020 -7,0 10,2 7.9 -17,0 -6,3 -8,1
2021 4,8 11,0 -0,2 9,0 4,0 8,1

Kélla: FI.
Anm. BNP, bostadspriser och kommersiella fastighetspriser
(CRE-priser) anges som arlig procentuell férandring.

Arbetsloshet anges som arligt genomsnitt i procent.

Diagram 1. Kreditforluster
Procent av exponeringar

A

-1
1990 1994 1998 2002 2006 2010 2014 2018

Historisk data (endast aggregerad data ar tillgangliga)

—Historisk data (data p& portféljniva ar tillgangliga)

Uppskattning

Kallor: Riksbanken och FI.

Anm. Arliga kreditforluster i procent av total utldning till
allmanheten (foretag och hushall). Historisk data visar
genomsnitt for SEB, Swedbank, Handelsbanken och Nordea,
och &r baserad pa data samlad av Riksbanken. Uppskattning
visar genomsnitt for de tre svenska storbankerna (SEB,
Swedbank och Handelsbanken). Vi anvander data till och
med kv. 1 2020 och vara uppskattningar bérjar i kv. 2 2020.
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norska foretag i lanekategorin Smd och medelstora foretag i regionen
ovriga Norden . Det gor att den norska utvecklingen paverkar bankers
specifika scenario olika for ovriga Norden — Smd och medelstora
foretag.

Vara modellskattningar baseras pé kreditforluster som uppkom under
redovisningsstandarden IAS 39, som géillde under var urvalsperiod
2007-2017. Var metod beaktar dérfor inte direkt de nya
redovisningsreglerna i IFRS 9 eftersom dessa borjade gélla den 1
januari 2018. Som nédmnts tidigare paverkar detta nér i tiden
forlusterna uppkommer. Men det har mindre betydelse for skattningen
av storleken pé de totala forlusterna i ett stressat scenario.?

Sa har fungerar metoden

For att illustrera hur metoden fungerar anvinder vi det scenario som
anvindes 1 FI:s stabilitetsrapport varen 2020 (se tabell 2). Det baseras
pa ett kraftigt fall i BNP enligt Konjunkturinstitutets basscenario den
29 april 2020, till foljd av spridningen av coronaviruset och atgarder
for att hantera pandemin. Vi anvinder data med kvartalsfrekvens for
scenariovariablerna och berdknar forluster kvartalsvis (se bilaga 1 for
mer info). Diremot redovisar vi resultaten aggregerade till
arsfrekvens. For att vikta ihop forluster pa segmentniva utgér vi fran
de siffror for exponeringar som bankerna hade rapporterat for arsslutet
2019.

I och med att kriser intraffar séllan och har olika karaktéar &r
underlaget for att avgora hur sambanden ser ut under just sadana
perioder begrénsat. Det ar darfor nédvandigt att gora antaganden, vars
giltighet ar svara att bedoma. Osékerheten om modellerna &r alltid
betydande, eftersom varje kris & mer eller mindre unik.
Berékningarna bor darfor ses som illustrationer av méjliga forlopp i
stressade situationer, inte som prognoser.

RESULTAT FOR KREDITFORLUSTER | SCENARIOT

Viéra skattningar visar betydande kreditforluster under
scenarioperioden (se diagram 1). Vi skattar de totala kreditforlusterna
till 2,4 procent av utldningen till allmédnheten under &ren 2020 och
2021.

For att anpassa tidpunkten for nér under scenariot forlusterna
uppkommer till hur bankerna ska tillimpa den nuvarande
redovisningsstandarden?® har vi omfordelat véra skattade totala
forluster for de tva aren utifrdn en kvalitativ bedomning. | var modell
innebar scenariots véldigt plétsliga och djupa ekonomiska nedgang att
kreditforluster uppstar 6gonblickligen. Vi bedomer inte detta som
realistiskt, utan antar i stéllet att huvuddelen av kreditforlusterna
uppstar under 2020 men att forluster sker &ven under 2021.
Forlusterna uppgér till 1,7 procent under det forsta scenariodret, for att
sedan falla till 0,8 procent under 2021. Det motsvarar 73 miljarder
kronor i genomsnitt under de tvd aren. Under 2019, det vill sdga &ret

22 | vart makrostresstest utgar vi underforstatt fran att bankerna har en sa kallad perfekt
framsynthet, vilket innebar att exempelvis kreditférluster under 2020 delvis kommer att
aterspegla kunskap om makroekonomiska utfall under perioden 2020-2021. Detta &r ett
standardantagande i makrostresstester.

23 Se EBA (2020) och FI (2020a) for vagledningen kring tillampningen.
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Tabell 3. Kreditférlustkvoter
Procent av exponeringar

Sverige

Ovriga Norden

Baltikum

Ovriga lander

Medelvérde

Bolan 08
Konsumtion 45

0,7
43

10
53

08
46

CRE 27 25 33 27 27

SME 4,1 39 4,8 39 4,1

Ovriga foretag 45 44 55 44 4,5

Medelvérde 2,0 29 33 33 24
Kalla: FI.

Anm. Avser genomsnitt for de tre svenska storbankerna och

totala forluster i 2020-21.

Tabell 4. Andelar av skattade kreditforluster

(totalt Gver scenariots tva ar).
Procent av totala kreditforluster

Sverige

Ovriga Norden

Baltikum

Ovriga lander

Bolan 12
Konsumtion 6
CRE 20
SME 4
Ovriga foretag 15

1
2
5
1
10

1

1
1
1
4
7

1
0
4
1

12

Summa 56

18

18

Kalla: FI.

10

innan det stressade scenariot, var bankernas kreditforluster knappt 5
miljarder kronor.

Nér vi jamfor kreditforluster mellan regionerna ér de hogst for
Baltikum (se tabell 3). Forlustnivaerna i Baltikum &r totalt 3,3 procent
under 2020-2021. Detta aterspeglar att de historiska forlusterna har
varit storst i denna region under tidsperioden som vi har data for. De
baltiska ldnderna utgor ungefir 5 procent av bankernas totala
exponeringar (se tabell 1) och ungefér 7 procent av de samlade
forlusterna i scenariot (se tabell 4). Andelen av forlusterna som
uppstar i Sverige ar lagre dn andelen exponeringar. Det beror pa att
bankernas exponeringar i Sverige dr mer koncentrerade till bolan som
har lagre kreditforlustkvoter dn andra sektorer. De totala
kreditforlustkvoterna for svenska exponeringarna ar 2 procent over
perioden (se tabell 3) och de utgdr 56 procent av de totala forlusterna
(se tabell 4).

Exponeringar utan sékerhet har de hogsta skattade
kreditforlustkvoterna under de tva aren: 4,6 procent for lan till
konsumtion, 4,1 procent for 1&n till sma och medelstora foretag samt
4,5 procent for dvriga foretag (se tabell 3). Bolan har den ldgsta
forlustkvoten pé 0,8 procent, medan lan mot sdkerhet i kommersiella
fastigheter har en forlustkvot pa 2,7 procent. Sett till de totala
forlusterna 1 kronor star utlaningen till ovriga foretag for tva
femtedelar av de totala forlusterna, medan lan mot sékerhet i
kommersiella fastigheter och bolan utgor drygt en fjardedel respektive
drygt en sjundedel (se tabell 4).

For ovriga foretag dr bade ursprungliga exponeringar och
forlustkvoterna relativt hdga, vilket forklarar att det segmentet har
storst forluster. Bolan och utlaning mot sékerhet i kommersiella
fastigheter har lagre kreditforlustkvoter men stora exponeringar i
utgéngsléget. Totalt utgor foretagsexponeringar tre fjardedelar av
forlusterna, jaimfort med hélften av de totala exponeringarna.

KREDITFORLUSTER | TIDIGARE KRISPERIODER
Resultaten i det stressade scenariot kan jamforas med tva historiska
perioder med betydande stress i det svenska banksystemet: den
svenska 90-talskrisen och den globala finanskrisen 2008-2010.

Under perioden 1991-1993 {61l svensk BNP med ungefar 4 procent
och fastighetspriserna med cirka 14 procent. Det bidrog till att
bankerna drabbades av stora forluster. Manga banker var néra konkurs
och behdvde raddas genom rekonstruktion eller konsolidering.?* Nar
bankkrisen var som vérst under 1992 var de arliga kreditforlusterna
4,4 procent av den totala utlaningen, och under 1992 och 1993 kom 43
procent av de totala kreditforlusterna fran exponeringar mot
fastighetsrelaterad verksamhet. 40 procent av 1990 &rs utestdende
exponeringarna mot denna sektor var realiserade forluster eller
klassificerades som problemlén under 1993.2°

24 Se till exempel Wallander (1994).

25 Se Wallander (1994). For en beskrivning av hur utldningen till fastighetssektorn har
forandrats sedan borjan av 90-talet, se Finansinspektionen (2019).



Tabell 5. Andelar av kreditférluster under
finanskrisen 2008—2010.

Procent av totala kreditforluster

Sverige

Ovriga Norden

Baltikum

Ovriga lander

Summa

Bolan
Konsumtion
CRE
SME

Ovriga foretag

]
NA

10
NA
23
25
14

o
NA

11
10
26
29
23

Summa

FNH IR -

72

w v o e

100

Kalla: FI.

Anm. Uppdelning av konsumtionsl&n pé regioner &r inte

mojligt.
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Under hela bankkrisen 1991-1993 (se diagram 1) var kreditforlusterna
1 genomsnitt 3,2 procent per ar. Detta ar betydligt hogre &n vara
skattningar for scenariot. En forklaring till detta ar att vi inte har
mojlighet att inkludera disaggregerade kreditforluster fran denna
period i skattningsunderlaget (se diagram 1).2® I termer av forandring i
BNP ér scenariot vi anvdnder vérre dn utvecklingen under dren 1991—
1993. Daremot drabbades fastighetsmarknaden hardare under den
perioden. Samtidigt har det skett strukturella fordndringar i ekonomin
sedan 90-talskrisen. Sverige hade till exempel fast vixelkurs, vilket
bidrog till en situation dér rédntorna var hoga trots att den svenska
ekonomin befann sig i en ldgkonjunktur.?” Hoga rintor gor det svarare
for foretag och hushall att klara av rantebetalningar. Det dr dven vért
att notera att kreditforlusterna uppkom i ett annat kreditklimat med ett
mindre utvecklat regelverk om kreditgivning och riskhantering, som
tillsammans med avregleringen bidrog till en hog kredittillvaxt under
80-talet.

En annan tid med stress kom under den globala finanskrisen 2008—
2010. Under det sdmsta aret — 2009 — hade de fyra svenska
storbankerna en kreditforlustkvot pa i genomsnitt 0,8 procent.
Forlusterna var 1,2 procent under hela perioden 2008-2010, vilket &r
hilften av de kreditforlustkvoter vi skattar i denna analys. Under den
globala finanskrisen utvecklades den svenska ekonomi daligt, men
den aterhdmtade sig snabbt. Den inhemska fastighetsmarknaden
klarade sig ocksa utan storre prisfall jamfor med scenariot i tabell 2).
Det bidrog till att de svenska bankerna inte drabbades av nagra stora
forluster pé sina svenska exponeringar under den globala finanskrisen
(se tabell 5). De hade déremot stora kreditforluster i Baltikum dér
nedgangen varade ldngre och fastighetspriser foll kraftigt.

Tva tredjedelar av kreditforlusterna var for baltiska 1&n, trots att de
endast stod for omkring 5 procent av bankernas totala utldning. I vara
skattningar med coronascenariot kommer i stillet merparten (drygt 50
procent) av forlusterna fran svenska exponeringar. Det aterspeglar till
stor del att scenariot &r allvarligt fér Sverige och att bankerna har
storst exponeringar dér (se tabell 1 och tabell 2). Att var modellansats
antar att kinsligheten for olika makroekonomiska utfall 4r densamma i
alla regioner bidrar ocksa, men mildras av att vi kontrollerar for fasta
skillnader i risknivan. Det gor att svenska kreditforluster, givet
historiken av laga kreditforlustkvoter, blir lagre &n andra regioners
kreditforluster allt annat lika.

Fordelningen av forluster efter lanekategorier i scenariot liknar i vissa
aspekter den globala finanskrisen (se tabell 4 och 5).
Foretagsexponeringar star for ungefar tre fjardedelar av forlusterna i
véra berdkningar. Det motsvarar forlusterna pd foretagsexponeringar
under den globala finanskrisen. Daremot &r det storre forluster fran
ovriga foretag och lagre forluster for smé och medelstora foretag i
vara berdkningar. Det &r ocksa skillnad for bolén. De star for 15
procent av de skattade forlusterna under perioden 2020-2021, jamfort

26 Hade vi haft tillgang till disaggregerad data hade inte bara den generella nivan pa skattade
kreditforluster paverkats, det hade ocksa paverkat de olika portféljerna olika. Till exempel var
skillnaden mellan kreditforlustkvoterna for foretag och bol&n hdgre under bankkrisen an
kreditforlustkvoterna fran finanskrisen.

27 Hoga rantor under lagkonjunktur &r mindre sannolikt med rorlig vaxelkurs.

11



FINANSINSPEKTIONEN

EN MAKROBASERAD KREDITFORLUSTMODELL FOR DE SVENSKA STORBANKERNA

12

med 11 procent av de faktiska forlusterna 2008—2010. Denna skillnad
ar sérskilt stor for svenska bolan. Med andra ord ar skillnaden i
forluster pa svenska bolén i det aktuella scenariot, jimfort med den
globala finanskrisen, storre 4dn skillnaden i forluster for svenska
foretag. Det forklaras dels av att variabler som ar viktigare for
kreditforlustmodellen for bolan — relativt andra modeller,
bostadspriser och arbetsloshet — fordndrades i relativt liten
utstrackning under finanskrisen, dels av att modellen forlitar sig mer
pé Baltikums kreditforlustvariationer under den globala finanskrisen
an de andra kreditforlustmodellerna. Dessutom star bolan for en hogre
andel av bankernas totala utléning i dag jamfort med for tio ar sedan.

Diskussion av kreditforlustmetoden

Vara skattade kreditforluster for scenariot &r lagre dn de forluster som
uppkom under 90-talskrisen. De understiger ocksa de nivaer som har
observerats historiskt under kriser i andra avancerade ekonomier.?
Samtidigt dr forlusterna pa svenska exponeringar storre dn under till
exempel finanskrisen.

Att forlusterna skiljer sig at i olika perioder och scenarier beror pa
flera faktorer. En anledning &r att krisernas djup och liangd skiljer sig
at. Till detta kommer att sambanden mellan makroekonomiska
variabler och kreditforluster skattas ver en begransad historisk period
som innehéller specifika krisforlopp. Ju mer scenariot vi analyserar
skiljer sig frdn de historiska utfallen och krisférloppen, desto
forsiktigare bor resultaten tolkas. Hur bankers kreditforluster i
slutdndan péaverkas av en ekonomisk nedgang beror ocksa pa betydligt
fler faktorer &n hur djup den ekonomiska nedgéngen blir. Till exempel
beror det pa hur sirbart det finansiella systemet &r i utgingslédget, vilka
typer av foretag och hushall det &r som drabbas varst samt vilka
atgirder som sitts in for att hjilpa foretag och hushall for att mildra
nedgangen. De dr samtidigt ocksé exempel p& dimensioner som &r
svara att finga i den ansats som presenteras har.

Lite forenklat kan de kreditforluster som uppkommer ses som
summan av en strukturell del och en del som speglar konjunkturldget.
For att skatta den senare delen anvénder vi till viss del erfarenheterna i
Baltikum under krisen, men skattningen forsvaras av att vi varken har
en utdragen lagkonjunktur eller fallande fastighetspriser i Sverige i
vart underlag. Skattningarna av den strukturella delen begrénsas av att
vi endast anvander forlustdata for fyra banker under aren 2007-2017.
Aven om denna period ticker den globala finanskrisen som ledde till
omfattande problem for det svenska banksystemet, var problemen
framst relaterade till bankernas finansiering och innebar inte négra
kraftigt 6kade kreditforluster i Sverige.

Skattningsperioden har ocksé historiskt l&ga réntor utan betydande
okningar 1 rintenivan, vilket forsvarar skattningen av sambandet
mellan réntor och kreditforluster under normala tider. Det gor att vi
formodligen underskattar den strukturella delen och ddrmed ocksé de
kreditforluster som skulle uppkomma vid stress, sérskilt for
kreditforluster i fastighetssektorn.

I samband med det senaste decenniets ldga rantor och snabbt vixande
utlaning har fastighetssektorn haft en stark utveckling, i synnerhet i

28 Se till exempel Hardy och Schmeider (2013).
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Sverige. Sektorn har historiskt varit konjunkturkénslig bade i Sverige
och andra lander, och har drabbats av stora kreditforluster under
finanskriser med kraftigt fallande fastighetspriser. I
stabilitetsrapporten varen 2020 (FI, 2020b) anvinder FI samma
scenario som hér for att skatta kreditforluster under stress med hjélp
av mikrodata.?® De skattningarna visar lidgre forluster for den
kommersiella fastighetssektorn &n de vi redovisar i denna analys, men
i andra scenarier dér stérningen inkluderar hogre rintor blir
forlusterna for sektorn i stéillet hogre in med ansatsen hir.

Ett viktigt syfte med skattningarna &r att kunna analysera i vilka delar
av bankernas portfoljer de skattade forlusterna uppkommer. Vi har
darfor valt att anvinda disaggregerad forlustdata. Men vi har bara
tillgang till sddan data under en begransad tidsperiod. Vi har till
exempel inte disaggregerad forlustdata fran krisen pa 90-talet. Det
betyder inte att vi anser att erfarenheterna fran den krisen &r
irrelevanta for att skatta forluster i dag. Med en lang tidsserie med
olika typer av utfall av kreditforluster och makroekonomiska variabler
kan precisionen i skattningarna 6ka. Men en lang tidsserie 6kar ocksé
sannolikheten for att de historiska kreditférlusterna ar mindre
representativa for dagens finansiella och ekonomiska foérhallanden.
Till exempel uppstod forlusterna under bankkrisen i en situation med
en fast vixelkurs och ett annat kreditklimat. Sedan dess har bankernas
riskhantering utvecklats, till exempel genom att de har forbéttrat sina
regler for kreditgivning till foretag.

Det finns ett antal olika potentiella utvecklingsomraden for ansatsen
som presenteras hér. Det &r viktigt att anvénda erfarenheter fran
perioder med betydande stress pd bankerna. Detta géller sirskilt d&
kreditforluster tenderar att vara 14ga under ldnga perioder, for att sedan
oOka kraftigt under stress (se diagram 1). For att skattningarna av nir
en sddan situation uppstar ska vara representativa ar det darfor
onskvirt att anvinda flera erfarenheter for att minska risken att enbart
forlita sig pa ett enskilt historiskt utfall. Ett omrade for utveckling kan
dérfor vara att utoka skattningsunderlaget. Det kan utdokas med data
over kreditforluster fran andra lander och fran den ekonomiska
nedging som har f6ljt coronapandemin. Skattningsunderlaget kan
ocksa utokas genom att man utvecklar metoder for att anvinda
kreditforlusterna som uppstod under 90-talet och samtidigt
kontrollerar for att kreditklimatet och penningpolitiken har fordndrats
sedan dess. Att samla in och anvénda data av béttre kvalitet, samt mer
detaljerad mikrodata for fler regioner och segment kan vara ett annat
sétt att forbattra skattningarna.

De data som vi har anvént hér &r for kreditforluster relativt
exponeringen, det vill sdga produkten av PD och LGD. Med mer
detaljerade data hade vi kunnat skatta PD och LGD enskilt. PD och
LGD péaverkas av delvis olika faktorer, vilket gor att skattningar av
dess produkt kan ha lagre precision. For ett bolén &r till exempel
bostadspriser mer sammankopplade med LGD, medan arbetsldshet har
en mer direkt koppling till hushéllens betalningsformaga och darfor
sannolikheten att de fallerar (PD). Utveckling av modeller for bade
PD och LGD skulle dérfor kunna ge béttre precision i skattningarna.

29 Se underavsnittet Coronapandemin kan sl& hart mot fastighetsforetagen. Se aven Aranki
med flera (2020) for en mer detaljerad beskrivning av metoden som anvander mikrodata pa
laneniva.

30 Se Finansinspektionen (2019), Den kommersiella fastighetsmarknaden och finansiell
stabilitet.
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Det underlittar ocksé skattning av effekterna fran
redovisningsstandarden IFRS 9 eftersom den 4r ndra sammankopplad
med dessa parametrar, vilket den tidigare redovisningsstandarden inte
var. Hantering av IFRS 9 &r viktig for att ocksé kunna skatta nér i
tiden forlusterna — och dirmed eventuella solvensproblem —
uppkommer under stressade perioder (se ruta /FRS 9).
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Bilaga 1: Mer information om kredit -
forluster

Vi uppskattar en ekvation for varje lanekategori (1an med
kommersiella fastigheter som sékerhet, sma och medelstora foretag,
stora foretag, bolan, konsumtion):

CLyt = ar + P1- GDPre + By - GDPry X GDPry + B' Xy + &r¢ 5 (1)

dér r betecknar region och ¢ betecknar tid. Alla modeller skattas pa
kvartalsdata, och alla variabler f6ljer samma tidsperiod som den
beroende variabeln. Alla modeller innehaller regionfasta effekter, fyra
kvartals BNP-tillvaxttakt och dess kvadrerade term. a, betecknar
regionfasta effekter. I uppskattningen, betecknar ' elasticiteten med
avseende pa varje enskild makroekonomisk variabel.

Ovriga variabler, betecknade med X, i ekvation 1, varierar for varje
lanekategorimodell. Alla modeller, med undantag for bolan, omfattar
forandringen i arbetsloshetsnivan dver fyra kvartal matt i
procentenheter. For boldnemodellen ingar i stéllet arbetsloshetsnivan
mitt i procent. Den tiodriga statsobligationen métt i procent ingér i
alla foretagsmodeller. Den treariga fordndringen i hushéllens kreditgap
miitt 1 procentenheter ingdr i hushdllsmodellerna. Fastighetspriser for
bostédder, métt som fyra kvartals tillvéxt i procent, ingér i modellerna
for smé och medelstora foretag och bolan, medan fordndringen i priser
for kommersiella fastigheter, métt som fyra kvartals tillvéxt i procent,
ingar i modellen for 1an med kommersiella fastigheter som sikerhet.

De makroekonomiska variablerna for de olika ldnderna viktas med
storbankernas aggregerade exponeringar mot varje land i regionen
under 20142017, for den kategorin. Till exempel berdknas BNP for
Smd och medelstora foretag — Ovriga Norden som:

GDPyordicse.sme = Apk.smi - GDPpgt + appsme - GDPppe + Ao sue
“GDPyo . (2)

. EXDPcountry,category
dér Xcountry,category = .

EXDregioncategory
I ekvation 2 betecknar @ oyntry,category banksektorns viktade

exponering for varje land som andelen av den samlade exponeringen
for regionen inom den kategorin.

Tabell A1 visar de skattade koefficienterna for de fem modellerna.
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Tabell A1: Regressionsresultat

CRE SME OvEl B Konsumtion
foretag
Variabler Kreditforluster, drliga, procent av exponering
BNP, érlig tillvixt (%o) -0.024 -0.013 -0.062* -0.019%* -0.044
(0.023) (0.034) (0.033) (0.009) (0.045)
BNP (%) x BNP (%) 0.011%%%  0.015%+* 0.014#k% 0.003##* 0.007+*
(0.002) (0.003) (0.003) (0.001) (0.003)
Arbetsloshet, arlig forindring (p.c.) 0.165%+*  (.283%+F 0.446%+* 0.585%**
(0.035) (0.046) (0.054) (0.141)
Arbetsloshet (%0) 0.062%**
(0.009)
10-arig statsobligationsrinta (%) 0.040 0.057 0.076*
(0.030) (0.039) (0.045)
Fastighetsprisindex, arlig tillvaxt (%o) S0.017#86F -0.031 %k -0.006%**
(0.004) (0.006) (0.002)
3-ars forindring i kreditgap, hushallssektorn (p.e.) 0.017°0%k 0.020*
(0.002) (0.011)
Fixed effects
Konstant (Baltikum) 0.305%%  0.365%+* 0.459%#kk  -0.383%xx  (.867*F*
(0.100) (0.116) (0.132) (0.091) (0.210)
Ovriga linder -0.352%86F  -0.441%0% (0, 597100¢ 0.052 -0.110
(0.082) (0.097) (0.122) (0.041) (0.227)
Ovriga Norden -0.220%8% -0.153* -0.446%% -0.020 -0.555%*
(0.076) (0.087) (0.085) (0.045) (0.239)
Sverige 0333006 034800k 0.608%FF 015108 0,694
0.077) (0.100) (0.105) (0.041) (0.228)
Antal observationer 176 176 176 176 176
R-squared 0.879 0.887 0.877 0.823 0.730
Kailla: FI.

Anm. Varje kolumn representerar modellen for respektive linekategori. *,** och *** markerar statistisk signifikans pa 10,

5 respektive 1 procents signifikansniva. Standardfel ar i parenteser.

For att berdkna stressade kreditforluster anvander vi de skattade
koefficienterna fran tabell Al tillsammans med ett makroekonomiskt
scenario. For resultaten i den har analysen &r det scenariot fran
Finansinspektionen (2020b). Vi berdknar kreditforluster pa bank-,
region- och kategoriniva. Aven om vi har en ekvation for varje
kombination av region och kategori, anvander vi varje banks
exponering mot olika l&nder inom varje region for varje kategori for
att skapa bankspecifika makroekonomiska variabler. Av det foljer att
berdkningarna for kreditférluster ar bankspecifika for varje
kombination av region och kategori. Med tanke pa att alla variabler i
skattningen specificeras i form av arliga forandringar, ska de skattade
kreditforlusterna tolkas som rullande kreditforluster pa arsbasis.
Beroende pa i vilken situation stresstestet anvands kan det vara
nodvandigt att konvertera de rullande arsforlusterna till
kvartalsforluster.
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